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Tekstherkenning

OCR HTR

● Computer herkent individuele (druk-
)letters

● Werkt heel goed met zeer regelmatig 
schrift (drukletters)

● Nadeel: soms moeite met oudere 
drukletters

● Nadeel: kan geen handgeschreven 
teksten herkennen

● Jarenlange geschiedenis aan 
ontwikkeling

● Online en Offline opties

● Gratis en betaalde opties

Optical Character Recognition Handwritten Text Recognition

● Handschriftherkenning

● Veel complexer, patroonherkenning, 
machine learning, kansberekening

● Software moet getraind worden om 
handschrift te leren lezen

● Relatief nieuwe ontwikkeling

● Laagdrempelige oplossingen tot nu toe 
alleen Online

● Kosten

● Layoutherkenning

● Naast handschriften ook symbolen



Ervaringen uit de zaal

1. Wie gebruikt er binnen zijn/haar instelling 
tekstherkenning?

2. OCR of HTR?



Tekstherkenning 
bij Het Utrechts Archief

● Kranten
● Adresboeken
● Beeldbank
● Brieven van Margaretha Turnor (Kasteel Amerongen)
● Oud-Utrecht jaarboeken en tijdschriften
● WO2 bronnen
● …
● en nu een case: z.o.z.



CASE: Kunnen Transkribus en ChatGPT helpen 
bij het afronden van het project Notariële Aktes?
hetutrechtsarchief.nl/notariele-akten

● Al 30 jaar bezig met vrijwilligers het Notariëel archief van 
Utrecht te ontsluiten.

● Eerst vrijwilligers intern, later ook online op VeleHanden.

● Nu 323.500 aktes online, nog maar 10.000 te gaan. 

● Er zijn nu technieken die het onderzoeken waard zijn en 
die wellicht kunnen helpen bij het versnellen van het 
project

We willen onderzoeken of we het laatste stuk met Transkribus 
en andere technieken kunnen afmaken.

https://hetutrechtsarchief.nl/notariele-akten
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markers (layout)

75% van de namen, 
locaties

Huidige aanpak    vs.    Aanpak automatische verwerking
Doorgaan met nader ontsluiten met 
de crowd via VeleHanden, 
mogelijk over 2 jaar klaar

ᐧ kwaliteit generieke HTR-modellen op onze bron? 
ᐧ moeten we bijtrainen? 
ᐧ hebben we veel ground-truth nodig? 
ᐧ kunnen tot nu toe ingevoerde data gebruiken als trainingsdata? 
ᐧ moeten we veel nieuwe code schrijven? 
ᐧ kunnen we automatisch de aktes onderscheiden op basis van de markers? 
ᐧ kunnen we met ChatGPT / GPT3.5 API correcte gestructureerde data 
maken? 
ᐧ kunnen we opgedane kennis en geschreven code opnieuw toepassen bij 
andere projecten?



https://readcoop.eu/model/
the-dutchess-i

https://readcoop.eu/model/the-dutchess-i
https://readcoop.eu/model/the-dutchess-i






Kwaliteit voldoende voor volgende stap? 

● Namen/locaties alsnog laten verbeteren door vrijwilligers?
● Nodig om bij te trainen, eigen HTR-model te maken? Ook 

vrijwilligers nodig voor het maken van Ground-Truth.

● Laten we kijken wat er gebeurt als we deze akte door ChatGPT 
laten verwerken.



Kun je de volgende akte weergeven in JSON formaat (compact geschreven zodat er geen Return zit tussen de 
persoonsnaam en de rol) met de volgende velden: aktedatum, akteplaats, soort akte, korte samenvatting, namen van alle 
locaties, naam + rol van alle personen?

Op huijden den Elffden Septemb olderstile des jaar
sesthienhondert seven end Twintich compareerden
voor my Nicolaes Verduijn openbare notaris by den
hove provintiael van Utrecht geeet en toegelaten binnen
Utrecht residerende int by wesen van naebenoemde getuijgen
hier toe versocht, d'eerbare Stephania Willemsdochter van
Coetsfeldt weduwe van zaliger mr. Alexander van Heusden en
syn leven advocaat s hoofs voorsz., ons notaris ende getuijgen
wel bekendt sieckelick. van lichaem te bedde leggende eedoch
haerder redenen verstaenndt ende sprake door des heeren genade
machtich en volcomen gebruyckende soo ons opentlijck bleke
aenmerckende niet sekerder te hirzijn dan de doot des steegelsterffelicken
leesenvleesches ende niet onsekerder dan die ure vandien, ende willende
selve onsekere ure met Testamentaire dispositie over
hare tijtelicke goederen prevenieren indrachtein crachte van octroije
haer byden voorsvoorz. hove vergonst in date den xvien
martij XVIC vier en Twintich t’elff uren voor de middach
alhier verthoont, heeft alvorens haer ziele soo wanneer die
van haren Lichame genomen sal worden bevolen in hand,
van Godt almachtich, en haer verstorven lichaem der
aerden begraeffenisse, Ende voorts comende tot dispositie
severentlickeharer tijteliijcke goederen, verclaerde tot hare eenige univer¬
saele erffgenamen genomineert geinstitueert en gestelt
te hebben, nomineert Institueert en stelt tot haer eenige





Maar Niek, hoe werkt dat nou 
eigenlijk die taalmodellen zoals 

ChatGPT?

Niek?



Hoe werkt een Large Language Model in een notendop

● Een LLM is getraind op gigantische hoeveelheid tekstuele data. GPT4 zou getraind zijn op 
een petabyte aan tekstuele data. Dat staat gelijk aan een miljard boeken van 400 pagina’s.1

● De tekst wordt vertaald naar getallen, zogenaamde wordembeddings. Daar kan een 
computer mee rekenen. Ieder woord of woorddeel wordt vertaald naar een getal. 

● Tijdens het trainen, krijgt het model steeds stukken tekst te zien en leert patronen te 
herkennen.

● Daarna gaat het model zichzelf trainen en kijkt het naar stukken tekst waar woorden 
ontbreken en probeert te raden welke woorden dat zijn. Voor ieder woord dat goed geraden 
wordt, worden de waarschijnlijkheidsscores aangepast.

● Vervolgens wordt het model getraind door mensen, die verschillende uitkomsten op een 
bepaalde input beoordeeld hebben.

● Zodoende leert het model verbanden tussen woorden en welke output er bij welke input 
hoort. 



Prompt engineering

● De output van een LLM kan je dus grotendeels sturen door de prompt die je 
het geeft specifieker te maken. Hier zit ook weer een grens aan. Omdat een 
bepaald specifiek onderdeel van de opdracht een ander deel van de opdracht 
kan tegenwerken.

● Voor ChatGPT geldt dat het ook eerdere prompts en outputs meeneemt in de 
verwerking.

● Met GPT4 wordt het mogelijk om 32.000 tokens aan tekst in een prompt te 
stoppen voor verwerking. Dat staat gelijk aan 40 pagina’s tekst.



NER vs LLM



Systeemintegratie

https://colab.research.
google.com/drive/1oC
SfY8CZ2T3WtUVwrufc
yLLdJSSirGM- 

https://colab.research.google.com/drive/1oCSfY8CZ2T3WtUVwrufcyLLdJSSirGM-
https://colab.research.google.com/drive/1oCSfY8CZ2T3WtUVwrufcyLLdJSSirGM-
https://colab.research.google.com/drive/1oCSfY8CZ2T3WtUVwrufcyLLdJSSirGM-
https://colab.research.google.com/drive/1oCSfY8CZ2T3WtUVwrufcyLLdJSSirGM-


Aansluiten op andere databronnen

LLM’s hebben tekst data nodig als input. Veel data zit echter in andere type 
bronnen. 

https://llama-hub-ui.vercel.app/ 

https://llama-hub-ui.vercel.app/


Lokaal vs online service

Data security vs resources

https://docs.langchain.com/docs/ 

https://pypi.org/project/langflow/ 

https://huggingface.co/ 

https://docs.langchain.com/docs/
https://pypi.org/project/langflow/
https://huggingface.co/


Samenwerken en inspiratie

open en hands-on

https://sites.google.com/view/ai4lam 

https://sites.google.com/view/ai4lam


kan ik hier het stokje aan jou 
overdragen Gerhard de Kok?

Zodat jij het bruggetje kunt maken 
van taalmodellen naar het gebruik 

van de resultaten door 
onderzoekers?



De schepen van de WIC

VOC-opvarenden

Kaart via Leaflet/Folium

WIC-opvarenden?



Lokale archieven
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https://www.wic-opvarenden.nl/sailor/2


Tips voor het faciliteren van Digital History

• Gebruik (zoveel mogelijk) webstandaarden

• Open Data en Open Source

• Onderzoek mogelijkheden voor eindgebruikers om gegevens terug te 
koppelen

• Zorg voor goede documentatie voor alle eindgebruikers

• Zorg voor onderzoeksmogelijkheden voor diverse eindgebruikers



Read&Search Stadsarchief Amsterdam: https://transkribus.eu/r/amsterdam-city-archives/

https://transkribus.eu/r/amsterdam-city-archives/


Named Entity Recognition (NER) op Zoeken in transcripties | Nationaal Archief (zoekintranscripties.nl)
Website en AI open source (zie Colofon)

https://zoekintranscripties.nl/


AI dataset voor NER gemaakt door vrijwilligers op VeleHanden.nl. Beschikbaar via INT

https://velehanden.nl/projecten/bekijk/details/project/sibr_annotate
https://taalmaterialen.ivdnt.org/download/aitrainingset1-0/


Named Entity Linking (NEL) van locaties bij Project SBIR (archieveninbeeld.nl)

https://archieveninbeeld.nl/


Dankzij NEL worden locaties geplot op kaarten



Relevant beeldmateriaal wordt getoond bij de gemapte locaties, bijvoorbeeld uit de SAA beeldbank



Entiteiten in transcripties op Prototype 18e eeuw van REPUBLIC (Resoluties Staten-Generaal)

https://demo.docere.diginfra.net/projects/republic


Integratie van viewer op archiefwebsite bij De Ree, bijvoorbeeld 100 jaar Oud-Utrecht bij HUA

https://hetutrechtsarchief.nl/onderzoek/resultaten/archieven?mivast=39&miadt=39&mizig=435&miview=ldt&milang=nl&micols=1&mif1=3253283941


Tot slot:

Just do it

Doe het samen

Interesse in samen 
finetunen van 
open source LLM?
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